Comunicacio (V)

A ortodoxia metodolégica nas
ciéneias sociais

CLAUDIO DE MOURA CASTRO *

Ninguém discute que em ciéncias se deva proceder segundo regras,
cinones e regulamentos. Entretanto, os principiantes podem aperce-
ber-se deste conjunto de regras por vias diversas.

A palavra “metodologia” tem sido comumente usada para designar
uma gama excessivamente ampla de questes. De um lado, temos o
termo usado em conexido com problemas de filosofia da ciéncia e
epistemologia. Metodologia se refere entiio aos problemas de valida-
¢do epistemoldgica do conhecimento cientifico. Discutem-se questdes
cientificas que nio podem ser resolvidas pelos fatos observados, isto
¢, pela evidéncia emplirica. Por exemplo, problemas de explicagio
cientifica, causalidade, estrutura e relacbes entre proposigdes cien-
tificas, etc. No outro extremo, metodologia ¢ usada como sindnimo
do que melhor poderia se chamar “métodos e técnicas”. Nesta cate-
goria estio técnicas de preparacio de questiondrios, de entrevistas
e, algumas vezes, até mesmo a estatistica aparece sob cste titulo.
Nesta comunica¢io tomamos o termo no seu sentido mais usual, que
¢ um meio caminho entre os dois extremos. “Metodologia” referese
a coisas como teste de hipdteses, estrutura formal do discurso cien-
tifico, descricho de sequiéncias de investigagio, etc.

Gostaria de chamar a atencio para uma falsa ortodoxia metodo-
légica que se observa entre os estreantes nas ciéncias sociais. Tal
ortodoxia parece resultar de uma maneira peculiar de aprender as
regras do jogo da ciéncia.

Um aluno de Agassiz conta que, ao iniciar seus estudos com o
naturalista, este deu-lhe um peixe morto para estudar e descrever
com a condigio de que niio lesse coisa alguma nem conversasse com
ninguém sobre o assunto. Apés um més de trabalho recebeu, ao in-
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vés do peixe, um monte de pedagos de ossos desconjuntados. Exa-
minando os pedacos, foi possivel reconstruir os esqueletos, comparar
e classificar as espécies segundo certas semelhancgas observadas. Ter-
minada esta fase, recebeu entdo de Agassiz alguns exemplares de
certos tipos de peixe. Nesta ocasido, depois de varios meses de estudo,
confrontado pelo mais completo siléncio por parte de Agassiz, o
aluno foi autorizado a ler e discutir seu trabalho com os colegas.
A esta altura, pdde perceber que havia uma falha importante num
esquema anteriormente proposto por Agassiz para a classificagdo
daquela espécie, demonstrando, portanto, haver dominado as ques-
tdes basicas de método em biologia. Isto foi conseguido através de
um treinamento em que pela propria observagio redescobria os prin-
cipios gerais de classificagdo zoologica.

Esta ¢ mais uma pardbola histérica do que uma descricio das
praticas contemporineas de treinamento nas ciéncias naturais. Um
estudante, digamos, de fisica, pacientemente toma contato com o
mundo dos protocolos de sua ciéncia — isto &, as observacbes e
eventos com que a fisica lida — e estuda a maneira pela qual os
cientistas buscaram descrever estes fatos, generalizando e destilando
certas regularidades. Dentro de algum tempo ele estard também
se aventurando, inicialmente em empresas modestas, mas, progressi-
vamente vai adquirindo a maneira de proceder dos scus colegas de
profissdo.

Comparemos isso com o noviciade de um estudante de, digamos,
educagiio. A pesquisa educacional ¢ uma ciéncia, afirmamos com o
rompante peculiar que damos as afirmativas sobre as quais nio es-
tamos muito seguros. A ciéncia tem a sua “metodologia” e, portanto,
¢ mister estuda-la sistematicamente. Donde os cursos de “Metodolo-
gia”, como dieta obrigatéria de qualquer programa de cursos dessa
natureza.

O quimico iniciase no oficio sem discutir problemas reconditos
de epistemologia ¢ sem memorizar os catecismos dos testes de hipo-
teses e dos “projetos de pesquisa", do mesmo modo que o jogador
de sinuca ganha a partida sem jamais ter ouvido falar em Newton
ou no Principio de Conservagio. O pesquisador cm diversas dreas
das ciéncias sociais, por outro lado, tem que passar pelos “ritos de
iniciacio metodologica”.
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Gostariamos de apontar adiante algumas conseqiiéncias pouco
sauddveis ainda que evitdveis, deste preficio metodoldgico. Antes, en-
tretanto, ¢ pertinente tentar mostrar como o grau de preocupacgio
com metodo tem muito a ver com o que vem acontecendo na ciéncia.

Ja se propds que as teorias cientificas apresentam, ciclicamente,
fases infantis, maduras e senis.? Na fase infantl, os cientistas se
debatem com problemas de procedimentos, de estabelecimento de
paradigmas, ? enfim, com problemas de método. Na sua maturidade,
estes problemas sio julgados suficientemente resolvidos e os cien-
tistas podem dedicar-se a questdes substantivas. A fase senil comeca
a delinearse na medida em que sio acumulados fatos e eventos que
se recusam a ser explicados pelos esquemas aceitos. Eventualmente,
estes paradigmas sdo contestados e propdese a sua substituigio por
ouiros, no momento ainda insatisfatérios. Esta, entio, preparado o
cendrio para o que Kuhn chamou de Revolugio Cientifica,# mar-
cada por um renascimento das preocupagdes metodolégicas, Existe
algo semelhante nas artes. As chamadas escolas ou movimentos
emergem com um terrivel consumo de energia nos problemas de
forma e busca de solugdes. Sucedese um perfodo de maturidade, onde
0s artistas se satisfazem com a linguagem e se pdem a trabalhar, e,

de resto, julga-se que é quando produzem o que temos de mellor.
As ciéncias sociais estio hoje em uma fase imberbe, quando com-
paradas com as ciéncias fisicas e exatas. E nio é por menor compe-
téncia dos seus praticantes que elas sio retardatdrias. O seu objetivo
nio s6 é mais complexo e mais fugidio, como também lida com
protocolos que tém uma dimensio ética e ideolégica. Sem embargo,
~dentro das ciéncias sociais existem diferencas importantes de grau
de maturidade. A economia ¢ talvez em menor grau a psicologia,
estdo jd mais bem arrumadas do que a sociologia, a ciéncia politica

1 H. Margenau, Open Fistas (New York: Yale University Press, 1961), Cap. II,

2

2 Ver a esse respeito T. Kuhn, The Structure of the Scientific Revolution
(Chicago: Chicago University Press, 1962), Cap. IT.

3 Ibid., Caps. 1 e TI.
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e a pesquisa educacional. #/% Dai podermos observar que, por exem-
plo, os economistas preocupam-se menos com questdes de método,
¢ cursos sobre esse assunto sio menos freqiientemente oferecidos nas
escolas de economia do que em outras ciéncias sociais.®

Apresentarei a seguir alguns exemplos de uso espurio de “meto-
dologia”. Nossos comentirios nio devem ser entendidos como uma
tomada de posicio conire as regras do método cientifico, mas, sim,
contra o seu uso abusivo ou ingénuo,

1. O radicalismo da amostragem aleatéria

Muito freqiientemente nio ¢ possivel examinar toda populagio ou
universo cujos atributos estamos tentando analisar. Nio podemos
medir a inteligéncia de toda a populagio brasileira, ndo é possivel
testar a qualidade de cada saco de café exportado pelo Brasil, nio
¢ possivel aplicar um questiondrio de status socio-econdmico a cada
escolar do Estade da Guanabara. Recorrese conseqilentemente ao
exame de uma amostra, isto €, de uma fracao destas populagdes. Ja
neste século, foi possivel demonstrar formalmente que se escother-
mos esta amostra por um processo aleatorio (isto €, wm processo em
que a probabilidade de escolha de cada individuo seja a mesma),
entdo, a amostra terd a maior probabilidade possivel de reproduzir
as caracteristicas da populagio. Mais ainda, dispomos de tabelas. que
nos permitem avaliar a magnitude provdvel do erro cometido.

Como a criagio de wma amostra aleatéria implica um procedimen-
to simples de sortear os individuos a serem escolhidos, nio ¢ de
espantar que as técnicas e a pratica de amostragem aleatdria se te-
nham difundido tanto.

4 Estamos usando 2 expressio “pesquisa educacional’” para fixar a dimensdo
puramente cientifica da educagio.

3 Dado o cardter ciclico do pensamento cientifice nada garante quc esta
afirmativa serd vdlida mo futuro. De fato, um grupo de “economistas radicais”
nos Estados Unidos afirma que todo o aparato convencional dos economistas
& irrelevante e enganoso. Prenuncia o grupo uma “revolugio’’ nesta disciplina.

¢ Fazemos aqui simplesmente uma constatagio, um juizo de realidade. Julga-
mos, alids, que os economistas tenham muito a lucrar com tais cursos, desde
que ndo sejam exercicios de memorizagio de taxonomias ou veiculos de doutii-
nagio ideolégica disfarcados.
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‘Nio existe justificativa para radicalismo algum nesta drea. No
entanto, o radicalismo existe, e isto pode ser nitidamente verificado
na discussio de projetos de pesquisa de alunos. Diante de um pro-
blema, cuja verificagio envolve um survey com aplicacio de ques-
tiondrio, € freqiiente ouvir dizer que o survey nio é viavel devido
2 impossibilidade de extrair uma amostra aleatéria. Por exemplo,
em se tratando de um follow-up de ex-alunos de uma escola, nio
seria possivel escolher aleatoriamente os alunos a serem entrevistados
em virtude das dificuldades prdticas de localizagdo dos mesmos.
Sendo assim, o topico deveria ser abandonado, _

Adam Smith, o mais famoso dos economistas, construiu sua teoria

de divisio do trabalho e especializacio das funcbes baseando-se em
uma fibrica de alfinetes da Escdcia. Marx estudou a mais- valia
em uma fibrica de tecidos de um amigo de Engels. Marshall, outra
grande figura do pensamento econdmico, escreveu baseado na-obser-
vagdo casual do comportamento dos seus colegas professores de
Cambridge. A obra de Freud em boa parte se alicerca em sua expe-
riéncia clinica em Viena, quando atendla, naturalmente, pessoas eom
sérios distirbios emocionais,
. Nio hd nenhum. critério metodologico que nos forneca razdes
imperativas para a amostragem aleatdria. A ciéncia meramente nos
diz para usar {oda a evidéncia disponivel (Principio da Evidéncia
Total), e usa-la com rigor e eficiéncia. Nio ha uma fronteira entre
o cientificamente valido e o nio-vilido que seja aplicivel’ a-historica-
mente, interdisciplinarmente ou mesmo de uma situagio para outra.
As mensuragdes astrondmicas feitas por Newton e Galileu seriam ho_]e
totalmente inaceitiveis mesmo para o mais bisonho estudante: de
fisica. Os critérios de rigor definicional exigidos na fisica seriam fa-
tais para quase tudo o que se faz nas ciéncias sociais.

O gue ¢ inaceitdvel cientificamente é simplesmente usar um. pro-
cedimento menos rigoroso ou eficiente do que seria possivel naquele
momento histérico e naquela situagiio. Respeitadas as fronteiras da
ciéncia que incluem apenas aquela fracio da realidade que pode
ser empiricamente examinada e aquelas proposicges cuja validade
ndo depende de juizos de valor ou pressupostos metafisicos, qualquer
problema pode ser tratado ou estudado. O que nos garante que o

.

tratamento ¢ cientifico ndo ¢ alguma regra rigida e imutdvel —
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como a necessidade de usar amostras aleatdrias — mas o principio
geral de que devemos adotar o tratamento mais rigoroso disponivel
e que o nosso procedimento deve ser eficiente.

Seria inadmissivel aplicar questionirios dentro de uma escola em
uma amostra que nio seja gerada aleatoriamente, j& que isto nio sé
¢ vidvel mas também ficil. Mas se ndo hi meios de obter uma amos-
tra aleatoria de ex-alunos, a2 amostra que for possivel obter é perfei—
tamente justificavel.

Uma amostra aleatéria permite-nos inferéncias a respeito da po-
pulagio que nio sdo possiveis em outros tipos de amostra. Se um
terco de nossa amostra aleatéria ¢ composta de alunos provenientes
de outras comunidades, poderemos afirmar, com uma probabilidade
de errar, calculdvel, que a nossa popula¢io tem entre 32.3 e 34,3 por
cento de imigrantes.- Tal afirmativa nio pode ser feita para uma
amostra nio-aleatéria. De fato, é possivel que muitos dos estudantes
emigrantes tenham novamente retornado ao sen local de origem.
Entio se encontramos um terco de fora, provavelmente a populagio
de ex-alunos tem uma propor¢io muito maior de migrantes jd que
os que retornaram nio puderam ser localizados.

Sem embargo, a amostragem nio-aleatéria pode nos fornecer in-
formacBes extremamente tteis ¢ importantes. Grande parte de nossa
heranga cientifica baseou-se nesse tipo de amostra. Entretanto, nio
podemos aplicar a ela aquelas propriedades de gue gozam as amos-
tras aleatérias.’?

Uma vez que nossa amostra nio ¢ aleatéria, torna-se necessdrio
considerar o grau de viés (bias) presente. Além disso, o viés nio
terd a mesma importincia em todas as variaveis medidas pelo ques-
tiondrio ou entrevista.

Em uma pesquisa que fizemos dentre os ex-alunos de economia,
a amostragem consistiu em tentar entrevistar todos os economistas

7 Como no exemplo citado, quando sabemos a diregio do viés (bias) podemos
simplesmentc dizer que “mais de um terco” € de fora, Em outros casos, 08
resultados seriam apenas sugestivos; se encontramos um ter¢o nio é plaustvel
supor que a proporgio de imigrantes na populagio seja a de um sexto ou de
dois tercos, A amostra nio-aleatériz di-nos uma ordem de grandeza, o (ue,
ha auséncia de melhores dados, pode ser uma informacio til se usada com a
cautela devida,
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que pudessem ser localizados.® A proporcio real dos economistas
que estavam lecionando em faculdades era certamente muitissimo
diferente da propor¢io encontrada. A coleta da amostra esteve a
cargo de professores da prépria faculdade que, portanto, mais facil-
mente localizaram seus proprios colegas de magistério deixando
escapar muitos economistas gue nio ensinam. No entanto, nio hd
razio para crer que a preferéncia por textos americanos ou franceses
scja fundamentalmente afetada pelo vids da amostra.

2. A ortodoxia do teste da hipétese

Hi algum tempo, conversava a respeito de uma pesquisa em que se
tentaria associar mau comportamento (indisciplina) com desempe-
nho académico e status socio-econdmico. E qual a “hipétese” a ser
testada, perguntava-se. A resposta de que simplesmente nio existia
hipétese a ser testada soou como uma heresia aos ouvidos de alguém,
Como se faz pesquisa sem uma hipdtese a testar?

Quando contemplamos a possibilidade de que duas varidveis este-
jam funcionalmente associadas, podemos ter certas presungdes quan-
to & presen¢a € mesmo A natureza da relagio. Se, de fato, previa-
mente ao exame dos dados empiricos em questdo, acreditamos na
presenca de alguma relacio especifica (tal como: “se x aumenta,
y diminui”), dizemos, entdo, que esta proposi¢io constitui a nossa
hipotese a verificar.® Esta crenga em determinado resultado pode
ser baseada em outros dados empiricos que conhecemos, em consi-
deragSes tedricas ou o que seja. A epistemologia de ciéncia, porém,
exige-nos que a formulagio da hipdtese preceda o exame dos dados
que vio ser utilizados para o teste.10

Freqilentemente acontece termos um problema interessante que
nos encontra totalmente despreparados para “apostar” em determi-

8 C. M. Castro, “O que faz um economista?” Revista Brasileira de Economia,
n.o 4, {set./dez. 1970).

¥ Como o leitor poderi notar, cstamos usando o termo “hipétese a verificar”
Quase como sindénimo de “teoria a ser testada’, tal como o faz A. Kaplan em
A Conduta da Pesquisa (SZo Paulo: Editora da Universidade de Sio Paulo), p. 93.

10 Esta precedéncia no tempo deve ser tomada literalmente. £ inaceitdvel
testar hipéteses que foram estabelecidas a partir de um exame visual de dados.
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nado resultado. Isto nfio deverd impedir-nos de explorar a questio
empiricamente, ainda que neste caso se faga necessirio muito mais
cautela, principalmente no que se refere as correlacBes espuirias. A di-
ferenca bésica, no caso, ¢ que procedemos sem “hipoteses a verificar”,
a pesquisa ¢ que vai gerar as hipdteses. Ao invés de comegarmos a
pesquisa empirica com uma hipétese e terminarmos com uma hipé-
tese testada, comecamos sem hipdtese e terminamos com uma hipd-
tese ndo-lestada.

Fstamos sempre falando de “bipéteses a verificar” e ndo de “hipo-
teses de trabalho”. Estas ultimas servem para orientar e estruturar
a investigacio. “Consistem de uma idéia, nio acerca do resultado da
investigacio, mas acerca dos passos que seja conveniente dar em
seguida. Constituem uma convicgio quanto ao curso de investiga-
¢io”. 11

O uso de computadores eletrénicos e a populariza¢io dos progra-
mas de regressio stepwise 12 e de aplicagio iterativa de andlise de
varidncia tém se constituido em uma tentacio irresistivel para alguns
pesquisadores. Basta fornecer os dados ao computador, que “testa”
todas as associaghes possiveis. A auséncia de hipéteses bem especifi-
cadas, combinada com a complexidade das interagbes nas ciéncias
sociais, pode ser fatal para a ciéncia contemporinea se o pesquisador
se satisfizer com as associacdes e correlacbes encontradas — ao inves
de tomar isto apenas como um ponto de partida. “As deficiéncias
ligadas ao emprego da estatistica nas ciéncias do comportamento sio
atribuiveis, principalmente, a tendéncia de olvidar que as técnicas
estatisticas constituem instrumentos de pensamento e ndo substitutos
do pensamento.” 13 Quando permitimos que o computador passe a
ser uma mdquina de pensar, substituindo o nosso raciocinio e ima-
ginacdo, entdo estamos procedendo perigosamente.

Em outros casos mais simples, a auséncia de “hipétese a verificar”
também pode nos levar a teorizar em torno das varidveis que por

11 fbid., p. 93.

12 Programas em que a maquina vai experimentando cada uma de uma lista
de varidveis, escoliendo sozinha aquelas que estdo significativamente associadas
i varidvel dependente,

38 A, Kaplan, op. cii, p. 263,
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acaso estejam disponiveis e que espuriamente revelem correlagdes
significativas. 14

Abusos 4 parte, ¢ importante mais uma vez enfatizar o fato de
que para fazer a ciéncia caminhar precisamos de boas pergunias mas
niio necessariamente de uma hipdtese segura com relagiio ds respos-
tas. Ademais, ¢ importante que esta hipétese nio seja meramente
um palpite a esmo. S¢ nio temos razdes para crer em alguma coisa,
¢ metodologicamente indispensdvel que prossigamos sem hipdlese.

3. Testes estatisticos: regras de decisfio ou escalas de
confianca?

Os manuais introdutérios de estatistica apresentam-nos os testes de
hipéteses em sua formulacio mais depurada, isto é, o “controle de
qualidade”. Razdes didaticas sugerem-nos, de resto, que sendo o caso
mais simples, este deve ser o primeiro contato do estudante com
as regras de decisdo em estatistica. O comprador nio deseja receber
uma partida de limpadas que tenha uma vida util inferior as espe-
cificagles. Ao produtor nic interessa ver rejeitada uma mercadoria
que, ria realidade, estd em boas condicbes. Com base em ensaios com
uma amostra de lampadas, h4d que se decidir se a partida obedece
ou nio as especificagdes. A divergéncia de interesses entre comprador
e vendedor sugere claramente a necessidade de se estabelecer ex ante
uma regra de decisdo que prevalecerd até o fim, custe o que custar.

Transposto para o processo cientifico, o mesmo esquema tedrico
de teste de hipoteses apresenta ja uma configuracio menos nitida.
Trata-se agora de um pesquisador tentando decidir se aceita ou nio
sua propria hipétese nula. O prejuizo acarretado por uma decisdo
errada ¢ muito menos tangivel. A tentacio de relaxar um intervalo

14  Estatisticas atuariais russas do prineipio do século mostraram que o pre-
juizo causado por incéndios estava positivamente corrclacionado com o ndmero
de carros de bombeiros que acorriam zo local, o que poderia nos levar a concluir
que os bombeiros estavam atrapalhando mais do que ajudando. O exemplo,
apesar de auténtico, ¢ certamente caricato; os grandes incéndios que sempre
causam mais prejuizos mobilizam mais unidades de bombeiros. Mas em situagfes
menos dbvias, a auséncia de hipdteses pode levar-nos a explicagbes totalmente
ficticias.
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de confianga para aceitar uma hipdtese marginalmente significante
é tamhém muito grande. Mas de toda maneira, a teoria é clara: hi-
potese a ser testada em primeiro lugar, nivel de significincia em
segundo e, 56 entdo, o teste e a decisio.

As dificuldades maiores aparecem adiante, em duas classes de si-
tuacdes: (i) ha toda uma série de medidas estatisticas em que sim-
plesmente nio se requer uma hipétese ex anfe; (ii) também em
outros casos, podemos estar diante de uma situagio, como a descrita
na se¢do anterior, onde nio temos uma hipdtese a testar.

Quando fazemos anilise fatorial ou de componentes principais,
nossas ambigtes, em termos tedricos, sdo bastante modestas. Partimos
de um conjunto de varidveis, cujo numero nos parece excessivo ou
intratdvel. Nosso objetive é simplesmente descobrir quais as varid-
veis mais importantes ou derivar varidveis que sintetizem os conjun-
tos de informacbes originais que passam, entdo, a ser abandonadas.
Nio hi interferéncias causais, ha simplesmente um processo algebri-
camente complexo mas epistemologicamente simples de eliminagio
de varidveis redundantes,

No outro caso mencionado, exploramos algumas associacdes entre
varidveis, sem que tenhamos uma expectativa mais nitida quanto a
alguma das possibilidades., Em tal situa¢io, a configuracio tedrica
de “teste de hipétese” torna-se claramente inaplicivel. Nio ¢ possi-
vel testar uma hipdtese que nio existe. Nio obstante, o arcabouco
formal dos testes de hipoteses é ainda muito conveniente. Os valores
dos parimetros que obedecem a uma distribuigio conhecida podem
ser usados para que se mega a probabilidade de que os resultados
reflitam uma real associacio entre varidveis ou meramente uma
flutuagio estocdstica.

E muito importante que se entenda tratar-se de algo fundamen-
talmente diferente de teste de hipotese. O arcabougo algébrico é
exatamente o mesmo. Mas o uso ¢ completamente diferente. No teste
de hipétese “apostamos” em alguma teoria e estabelecemos que
niveis de riscos estamos dispostos a aceitar. Dai para frente, o compu-
tador pode encarregar-se, nio sé da aritmética, como da decisdo:

nossa interferéncia nesta fase nio ¢ redundante mas simplesmente
proibida, Quando ndo temos hipéteses, a comparagiio dos nossos pa-
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rdmetros com as distribuigbes tedricas (uma distribui¢io normal ou
um t de Student, digamos) di-nos uma medida da probabilidade
de que os resultados sejam devidos a flutuages de amostragem e
néo a uma real associacio entre as varidveis. Ao invés de teste termos
uma escala ou uma medida de confianca na relacio encontrada.

Tal medida nfic passa de uma descritiva estatistica, como a média,
a varianga ou o coeficiente de correlacio.

Podemos ajustar uma equacio de regressio multipla sem que te-
nhamos ex ante um conjunto de hipdteses bem delineado. O parime-
tro t de Student nos permite, entdio, conhecer as variaveis onde hi
melhor aderéncia dos dados, facilita a comparagac do poder de ex-
plicagio de cada uma e dd-nos a conhecer a probabilidade de que
a associa¢do encontrada seja devida ao acaso. No entanto, nio lesia-
mos nenhuma hipétese, simplesmente medimos probabilidades.

Constitui uma ortodoxia metodolégica injustificivel tentar apli-
car a teoria nitida e rematada dos testes de hipdteses em situacdes
exploratérias ou em métodos estatisticos em que nio se busca testar
hipéteses.

4. Hipétese sem teste

Na secfio anterior tentamos mostrar que, se nio ha hipétese, natu-
ralmente ndo pode haver “teste de hipdtese”, embora a estrutura
formal da inferéncia estatistica possa ser usada para explorar o re-
lacionamento entre varidveis. Examinaremos, em seguida uma situa-
¢io diametralmente oposta: freqiientemente temos hipoteses que

gostariamos de testar, porém para as quais nem sempre o teste ¢
possivel. HA duas situagdes importantes em que isto pode ocorrer,
Quando trabalhamos com uma amostra, atribuindo & populagio
caracteristicas observadas nesta amostra, corremos sempre o risco de
que as caracteristicas observadas tenham sido geradas pelo processo
estocdstico da amostragem. Através dos testes de hipdteses ficamos
conhecendo a probabilidade de erradamente imputar 4 populagio
caracteristicas. somente observdveis na amostra, Mas, conforme nos

chama atengio Georgescu-Roegen, quando ao invés de uma amostra
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conhecemos toda a populagio, os testes de hipdtese ndo tém razio
de ser.1®

Se quisermos saber se a propor¢io de mulheres na populacio do
Estado da Guanabara difere de 509, podemos fazer uma pesquisa
por amostragem. Testa-se, entdo, a probabilidade de a proporcio en-
contrada diferir significativamente de 50%,. Entretanto, se dispomos
do Censo Demografico do Estado, este nos mostra a proporgico de
homens e mulheres para o universo. Neste caso nio hd teste de hipd-
tese; grande ou pequena, a diferenca entre 509%, e a proporg¢io en-
contrada tem que ser aceita como “significativa”.

E bem verdade que nem sempre ¢ clara a distin¢gdo entre o que ¢
4 amostra € o que ¢ um universo. No exemplo citado, o Estado da
Guanabara é o universo. Mas, poderia também, em outro contexto,
ser definido como uma amostra dos Estados da Federagio. Neste
caso, faria sentido testar a hipdtese de a propor¢io encontrada na
Guanabara ser representativa para o Brasil. Sem embargo, é de fun-
damental importincia caracterizar bem o problema que estamos ten-
tanndo examinar; de outra forma poderemos incorrer em erros meto-
doldgicos grosseiros.

H4i uma segunda situacio em que os testes ndo sio possiveis. A
probabilidade de erros aleatdrios pode ser calculada quando conhe-
cemos o formato analitico da distribuicio considerada. Quando a
varigvel que estamos examinando tem a sua distribuicio determinada
por um numero muito grande de fatores, sem que algum destes pre-
domine, podemos supor que sua distribui¢io é adequadamente des-
crita por uma curva Normal, Se este for o caso, a distribuicao das
médias das amostras serd também descrita por uma Normal. Os
testes de hipdtese pertinentes, no caso, baseiam-se em comparacgdes
com pardmetros da curva Normal, que ¢ conhecida e estudada.

Se, pelo contririo, as varidveis que buscamos estudar ndo se dis-
tribuem de acordo com a curva Normal, ou com ocutras fungdes
conhecidas, a coisa entio se complica muito. Freqgiientemente lidamos
com distribuicdes assimétricas, como por éxemplo, a distribuicio
agregada de renda. No entanto, ¢ de se esperar que com uma distri-

15 Nicholas Georgescu-Roegen, “A Critique of Statistical in Relation to Social
Phenomena®, Revue Internationale de Sociologie, vol. V, n.¢ 3, (1969), pp. 356-367.
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buicio de renda muito desigual, a hipdtese de normalidade da dis-
tribuico das médias das amostras ndo seja suficientemente realista.
E como ndo conhecemos as caracteristicas desta distribuicio, coisa
alguma podemos testar com seguranga.

Diversos pesquisadores j4 se preocuparam com esta questdo, bus-
cando avaliar o nivel de imprecisio introduzido por distribuicses
nao-normais testadas por métodos que pressupdem normalidade, 16
‘Todavia, a nossa posi¢io deve ser cautelosa. Se a distribuigio ¢ des-
conhecida, os testes de hipétese convencionais deverdo, em principio,
ser rejeitados até que se mostre empiricamente a sua validade. Ob-
serva-se neste sentido um certo descaso por parte de um grande
numero de pesquisadores que, na 4nsia de testar alguma coisa, apli-
cam sem qualquer constrangimento testes normais em distribuicdes
desconhecidas ou sabidamente assimétricas.

As estatisticas ndo-paramétricas freqiientemente nos oferecem al-
ternativas seguras e convenientes para situagdes em que trabalhamos
com distribuicdes “mal comportadas”. Sucede, entretanto, que os
testes ndo-paramétricos nio sio em geral suficientemente conhecidos.
Além disto, sio de aplicagio mais restrita, obrigando-nos muitas
vezes ao uso de medidas estatisticas menos convenientes. O teste da
mediana, por exemplo, obriga-nos a usar a mediana e nio a média,
0 que muitas vezes pode ser inaceitdvel no contexto da investigacio.

Entdo, ¢ se ndo for possivel testar a hipotese, que temos? A resposta
¢ que simplesmente nio se testa a hipStese. Ndo hd mandamento
epistemoldgico algum que nos obrigue a testar hipoteses, E parte da
ortodoxia metodoldgica que tentamos sublinhar nesta comunicagio
o mito de que hd que se testar alguma hipdtese, custe o que custar.
Nada poderia haver de mais errado. O teste de hip6tese nio é uma
condicio sine qua non da investigacio cientifica e é sumamente de-
plordvel que tenha se tornado um simbolo de status para investiga-
dores menores.

Possivelmente a obra mais importante em economia deste século

foi escrita por Keynes, que deixou também uma contribuicdo impor-

16 Comentirios e bibliografia sobre esta questio podem ser enconirados em
F. N. Kerlinger, Foundations of Behavioural Research {N. York: Holt, Rinehart
and Winston, 1964), pp. 257-59.
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tant{ssima na formulacio da teoria das probabilidades. E revelador,
portanto, que Keynes nio “teste hipdteses em sua Teoria Geral do
Emprego, embora inumeras hipoteses ousadas sejam propostas”. Sim-
plesmente com os dados de que ele dispunha, niio cabia teste de hi-
potese.

O teste de hipdtese ¢ nma maneira formal e elegante de mostrar a
confianca que pode ser atribuida a certas proposigbes. Se esta con-
fianca pode ser medida e estabelecida, é injustificivel a omissdo do
teste. Mas, quando a natureza dos dados ou do problema nio nos
permite avaliar formalmente esta confianca, ndo hd desdourc para
a ciéncia ou para o investigador em dizer apenas isto em seu rela-
tério de pesquisa.
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